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Wprowadzenie

Cho¢ pelnoskalowa zbrojna agresja Rosji na Ukraineg 24 lutego 2022 r. byta dla wielu
wydarzeniem niespodziewanym, to wywolala natychmiastowg reakcje srodowiska
miedzynarodowego i szybko stala si¢ jednym z najwazniejszych i najpilniej sledzo-
nych tematéw w ramach agendy politycznej. Rezolucje i deklaracje potepiajace ro-
syjska inwazje niedtugo po wybuchu wojny przyjety m.in.: Parlament Europejski
(Dz.U.UE.C.2023.229.30), Zgromadzenie Ogdlne ONZ (A/ES-11/L.1), a takze pan-
stwa cztonkowskie NATO. Wiele krajéw i organizacji miedzynarodowych wpro-
wadzilo ponadto wobec Rosji zakrojone na niespotykang dotad skale sankcje go-
spodarcze oraz zadeklarowalo militarne i humanitarne wsparcie dla bronigcej si¢
Ukrainy. Agresje Federacji Rosyjskiej na Ukraine potepily tez uchwaty polskiego
sejmu (M.P. 2022 poz. 284) i senatu (M.P. 2022 poz. 1043). Do rosyjskiej inwazji od-
niost sie takze prezydent Andrzej Duda, ktéry w oredziu do narodu méwit:
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Nasi sasiedzi — Ukraincy - zdajg dzisiaj najtrudniejszy mozliwy egzamin, ryzykujac
wlasnym zyciem. Egzamin, ktérego stawka jest niepodlegloé¢ ich panstwa. Bronig
nie tylko swojej wolnoéci, ale wolnosci nas wszystkich — Europejczykow. Moga w tym
liczy¢ na pelne wsparcie ze strony Polski (Oredzie).

Wydarzenia na Ukrainie byly komentowane réwniez przez inne najwazniejsze
osoby w panstwie, w tym premiera Mateusza Morawieckiego oraz marszalkow sej-
mu i senatu — Elzbiete Witek i Tomasza Grodzkiego. Co wiecej, wszystkie najwieksze
stacje telewizyjne i portale medialne zaczety prowadzi¢ relacje z przebiegu dzialan
wojennych. Mozna powiedzie¢, Ze temat wojny toczacej sie tuz za granicami naszego
kraju niemal natychmiast zdominowal polska przestrzen medialng i stat si¢ pod-
stawowym punktem odniesienia zardwno dla komentatoréw politycznych, jak i dla
samych politykow. Konflikt ten nie tylko zrewidowal dotychczasowe podejscie do
kwestii bezpieczenstwa i polityki zagranicznej, lecz takze wywolal intensywna dys-
kusje na temat solidarnosci miedzynarodowej. W obliczu tak zlozonego kontekstu
analiza ilosciowa wypowiedzi politykow staje si¢ istotnym narzedziem pozwalaja-
cym zrozumie¢ sposob, w jaki ksztaltowane sg polityczne narracje dotyczace wojny.

Celem niniejszego artykulu jest identyfikacja gléwnych tematéw obecnych w tre-
$ci przekazow publikowanych przez najwigksze polskie partie polityczne na portalu
spoleczno$ciowym Twitter' przez pierwsze pot roku od rozpoczecia pelnoskalowej
rosyjskiej inwazji na Ukrainge. W tym celu wykorzystalem cztery podejscia metodo-
logiczne: analiz¢ frekwencyjng (pozwalajaca okresli¢, ktore pojecia i terminy wyste-
powaly w badanych tekstach najczesciej), analiz¢ jednostek nazewniczych (wska-
zujacg na obecno$¢ w badanym dyskursie konkretnych osob, instytucji i miejsc),
modelowanie tematyczne przy uzyciu algorytmu LDA (umozliwiajace identyfikacje
gtéownych tematéw dyskursu) oraz analize semantyczng z wykorzystaniem duzego
modelu jezykowego (pozwalajaca na wychwycenie glebszych zaleznosci i relacji mig-
dzy wypowiedziami). Zaktadam, ze pozwoli to na wskazanie dominujacych narracji
wykorzystywanych przez politykéw do kreowania obrazu wojny, a takze na uchwy-
cenie ztozonos$ci badanego dyskursu. W artykule postaram sie zatem odpowiedzie¢
na pytanie, na jakie aspekty wojny politycy zwracali szczegdlng uwage w swoich
wypowiedziach.

Materiat badawczy

Material badawczy zgromadzitem przy uzyciu stworzonego w jezyku Python au-
torskiego programu komputerowego wykorzystujacego biblioteke Twint?, ktéra

1 Odlipca 2023 r. Twitter dziala pod nazwa X.
2 Uzycie tej biblioteki pozwala na uzyskanie lepszych efektéw przy pobieraniu archiwalnych twee-
tow w pordwnaniu z wykorzystaniem API Twittera. Ze wzgledu na strukture portalu i sposéb
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pozwala na pobieranie publicznie dostgpnych danych z witryny Twittera. W ten
sposdb zgromadzitem I3cznie 13 289 tweetéw opublikowanych w okresie od 24 lute-
go do 24 sierpnia 2022 r. na oficjalnych kontach pieciu najwigkszych polskich ugru-
powan politycznych: Prawa i Sprawiedliwosci (pisorgpl), Platformy Obywatelskiej
(Platforma_org), Lewicy (__Lewica), Polskiego Stronnictwa Ludowego (nowePSL)
oraz Konfederacji (KONFEDERACJA_). Z pobranych tekstow wyselekcjonowa-
tem 3619 tweetéw, ktére zawieraly co najmniej jeden z nastepujacych ciagéw zna-
kow?: [Uujkrai, [Rr]osj, [Rr]osyj, [Ww]ojn, [Ww]ojen, [Uu]chodz, [Ss]ank, [Zz]etensk,
[Zz]elensk*, [Pp]utin®. Na potrzeby badania zalozylem, ze tres¢ tych tweetéw jest
zwigzana z wydarzeniami w Ukrainie. Zeby utatwi¢ przeszukiwanie korpusu,
skompilowatem go przy uzyciu aplikacji webowej Korpusomat.pl stuzacej do eks-
cerpcji informacji o frekwencji stéw, fraz i kolokacji oraz najczestszych kontekstow
wystapien wybranych lekseméw (Kieras, Kobylinski 2021).

Nalezy zauwazy¢, ze korpus utworzony na potrzeby badania jest wewnetrznie
zréznicowany - zawiera on komunikaty pieciu partii politycznych, ktére moga
mie¢ odmienne (przynajmniej w niektérych aspektach) poglady na kwestie zwia-
zane z wojng rosyjsko-ukrainska. Co wiecej, kazda z tych partii reprezentowana
jest w korpusie przez rézng liczbe tekstow. Jest to zwigzane przede wszystkim z roz-
nicami w aktywnosci poszczegélnych ugrupowan w mediach spolecznosciowych.
Mimo to traktuje zgromadzony korpus jako jeden zbiér danych i skupiam sie ra-
czej na przedstawieniu ogolnych tendencji w wypowiedziach polskich politykow niz
na wykazaniu réznic miedzy nimi. Najwiecej tweetéw ogétem w badanym okresie
opublikowatlo Prawo i Sprawiedliwos$¢ (4274), a najmniej Lewica (1201). Ponadto réz-
nice mozna zauwazy¢ tez w ilo$ci uwagi, ktdrg partie poswiecalty Ukrainie. Naj-
wiekszy udzial wypowiedzi zwigzanych z konfliktem toczacym si¢ na terytorium
tego panstwa w zbiorze wszystkich tweetéw danego konta w badanym okresie maja
wypowiedzi zamieszczone przez PiS (38%), a najmniejszy te opublikowane na koncie
Lewicy (11,57%).

Warto zaznaczy¢, ze temat wojny dominowal w wypowiedziach politykow prze-
de wszystkim w pierwszych tygodniach po rosyjskiej inwazji — od 24 do 28 lutego

wyswietlania tresci nalezy zalozy¢, ze cho¢ zebrany material stanowi reprezentatywna probe, nie-
koniecznie jednak zawiera wszystkie opublikowane w danym czasie wiadomo$ci. Niestety skorzy-
stanie z tej metody nie jest obecnie mozliwe ze wzgledu na zmiany w kodzie Twittera — material
zostal zgromadzony przed wprowadzeniem tych zmian, daje zatem unikalng mozliwos¢ zbadania
dyskursu toczacego sie¢ wokdt wojny w Ukrainie.

3 Celowo skorzystalem z wyszukiwania po ciagach znakéw, a nie lematach (formach podstawo-
wych), zeby przy decyzji o pobraniu wiadomosci pod uwage brane byly tez wyrazy pochodne.

4 Uwzglednienie tego ciagu znakéw bylo potrzebne, aby w materiale znalazly si¢ rowniez formy,
w ktorych zastosowano transliteracje nazwiska prezydenta Ukrainy w postaci Zelenskyy.

5  Wszelkie dane dotyczace frekwencji leksemdw lub fraz odnosza si¢ do tego zawezonego tematycz-
nie korpusu.
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2022 1. po$wiecono jej az 71,08% wszystkich zebranych tweetéw. W marcu tego roku
wojny dotyczylo 53,92% komunikatéw — a wigc wciaz ponad potowa. W kolejnych
miesigcach zagadnienia zwigzane z Ukraing stawaly si¢ jednak coraz mniej obecne
w tweetach polskich politykow (por. wykres 1). Mozna zalozy¢, ze jest to zwigzane
przede wszystkim z pojawieniem si¢ nowych tematéw w ramach agendy publicznej.
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Wrykres 1. Zmiana tematyki tweetéw polskich partii politycznych w czasie (zrédlo: oprac.
wlasne)

Analiza frekwencyjna

Analize kreowanego przez polskich politykéw obrazu wojny rosyjsko-ukrainskiej
warto zacza¢ od sporzadzenia listy frekwencyjnej przedstawiajacej zasdb najczest-
szego slownictwa zawieranego przez badany korpus. W tym celu, skorzystawszy
z biblioteki spaCy, wygenerowalem liste najczgstszych kolokacji zawierajacych rze-
czowniki i ich okre$lenia (rzeczownikowe lub przymiotnikowe®), co obrazuje tab. 1.
Jak zauwaza Laura Polkowska, na podstawie informacji o frekwencji wystepowania
poszczegolnych lekseméw lub ich potaczen mozna wysnuc istotne wnioski na temat
tekstow — odtworzy¢ najwazniejsze obszary tematyczne, wskazac najczesciej wyko-
rzystywane przez nadawcow strategie komunikacyjne, a takze zrekonstruowac kreo-
wang przez nich wizje otaczajacej rzeczywistosci (Polkowska 2018: 32). Przy tworze-
niu list frekwencyjnych pomijam wyrazy i polaczenia wyrazowe o bardzo ogélnym
znaczeniu, a takze takie, ktérych nadreprezentacja w korpusie wynika ze specyfiki
badanego medium (s3 to przede wszystkim nazwy uzytkownikéw i nazwiska po-
litykow, ktérych wypowiedzi sa udostepniane za posrednictwem partyjnych kont).

6 W modelu jezykowym spaCy liczebniki porzadkowe sg traktowane jako przymiotniki (przydzie-
lane do klasy ADJ), co ttumaczy obecnos$¢ w tab. 1 takich potaczen jak pierwszy dzien. Wyszuki-
wanie zawezilem dodatkowo do zaleznoséci compound, amod, acl, nmod appos. Zaltozylem, ze
skorzystanie z zalezno$ci sktadniowych (wyszukiwanie par wyrazéw nadrzednych i podrzed-
nych) pozwoli na osiagni¢cie bardziej precyzyjnych wynikéw od klasycznej listy bigramow.
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Co ciekawe, wérdd kolokacji, ktdre znalazty sie na liscie rankingowej, nie do-
minujg (ani nie zajmujg najwyzszych pozycji) potaczenia odnoszace sie do militar-
nego aspektu konfliktu toczacego sie na terytorium Ukrainy. Znaczenia zwigzane
z dzialaniami zbrojnymi konotuja przede wszystkim takie polaczenia jak: rosyjska
agresja, wybuch wojny, poczgtek wojny, wschodnia flanka. Wydaje sie, ze polscy po-
litycy wiecej uwagi w swoich wypowiedziach poswigcaja gospodarczym, spofecz-
nym i humanitarnym konsekwencjom wojny. Na podstawie listy mozna zalozy¢, ze
czegstym tematem badanych tweetdw jest pomoc osobom uciekajacym przed wojna,
na co wskazujg takie kolokacje jak m.in.: pomoc uchodzcom | pomoc humanitarna
| uchodzcy wojenni | program socjalny | ukrainiskie dzieci. Czgste w zebranym ma-
teriale s3 rowniez polaczenia, ktdre sugerujg zaniepokojenie politykéw wplywem
konfliktu na gospodarke, a przede wszystkim na europejski sektor energetyczny,
ktéry do czasu wojny w znacznym stopniu uzalezniony byl od surowcéw pochodza-
cych z Rosji i Ukrainy: rosyjski wegiel | ukrainiskie zboze | rosyjski gaz | rosyjska ropa.
Ponadto kolokacje takie jak: Unia Europejska / cata Europa | caly swiat | polski rzqd
| misja pokojowa $wiadczg o tym, Ze w badanych wypowiedziach omawiana jest tez
rola, jaka powinni w ramach konfliktu odgrywac¢ partnerzy zagraniczni Ukrainy.

Lp. Kolokacja Frekwencja
1 europejski unia 109
2 polski granica 66
3 rzad rzecznik 62
4 uchodzca pomoc 55
5 caly $wiat 54
6 rosyjski wegiel 46
7 caly Europa 44
8 polski rzad 42
9 inny panstwo 39

10 humanitarny pomoc 39
11 wojenny uchodzca 39
12 rosyjski agresja 38
13 ukrainski zboze 36
14 wojna wybuch 34
15 rosyjski gaz 33
16 sejm premier 33
17 sankcja pakiet 32
18 rosyjski ropa 32
19 wschodni granica 31
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Lp. Kolokacja Frekwencja
20 minister wicepremier 31
21 energia zrédto 30
22 pozarzadowy organizacja 30
23 socjalny program 29
24 wojna poczatek 27
25 pomoc ustawa 27
26 ukrainski dziecko 27
27 ukrainski nar6d 27
28 pokojowy misja 27
29 polski rodzina 26
30 rosyjski surowiec 26
31 cena wzrost 25
32 praca rynek 25
33 trudny czas 25
34 recepcyjny punkt 25
35 inny kraj 24
36 wegiel import 24
37 caly czas 23
38 uchodzca program 22
39 rosyjski oligarcha 22
40 obecny sytuacja 21
41 wschodni flanka 21
42 odnawialny zZrédto 20
43 ostatni rok 20
44 oligarcha majatek 20
45 rosyjski wojsko 19
46 paliwo cena 18
47 stan racja 18
48 caly Polska 17
49 pierwszy dzien 17
50 rzad polityka 16
51 zboze eksport 16
52 uchodzca wsparcie 16
53 polski gospodarka 16
54 energetyczny bezpieczenstwo 16
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Lp. Kolokacja Frekwencja
55 uchodzca fala 16
56 $wiatowy wojna 16
57 wojenny dziatanie 16
58 wolny Ukraina 16
59 gospodarczy podmiot 16
60 sejm wiceminister 16
61 wysoki cena 15
62 uchodzca liczba 15
63 rosyjski propaganda 15
64 migracyjny kryzys 15
65 europejski solidarnos¢ 15
66 wojna dzien 15
67 zbrojny sita 15
68 eksportowy korytarz 15
69 kolejny raz 14
70 polski panstwo 14
71 premier spotkanie 14
72 wielki Brytania 14
73 polski jezyk 14
74 sejm marszalek 14
75 sejm minister 14
76 polski rolnik 13
77 polski firma 13
78 miedzynarodowy arena 13
79 polski rynek 13

Tabela 1. Najczestsze potaczenia rzeczownikéw i ich okreslen
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Analiza jednostek nazewniczych (NER)

Biblioteka spaCy pozwala réwniez na rozpoznawanie, ekstrakcje i klasyfikacje jed-
nostek nazewniczych wystepujacych w duzych korpusach tekstow (Named Entity
Recognition) (por. Schmitt, Kubler, Robert, Papadakis, LeTraon 2019). Korzystajac
z tej funkcjonalnosci’, sporzadzitem zestawienia pojawiajacych sie w analizowanych
tweetach nazw osobowych (por. tab. 2), a takze nazw geograficznych i miejscowych
(por. tab. 3).

Lp. Nazwy osobowe Frekwencja
1 @MorawieckiM 697
2 Putin 390
3 @szefernaker 207
4 Kaczynski 205
5 @KosiniakKamysz 199
6 @donaldtusk 174
7 @W TBartoszewski 107
8 @PZgorzelskiP 103
9 @mblaszczak 81
10 @michaldworczyk 75
11 @SawickiMarek 67
12 @PiotrMuller 66
13 @RobertWinnicki 59
14 @pawlakwaldemar 48
15 @Kaminski_M 42
16 @MarlenaMalag 40
17 Orban 36
18 @pawelbejda 31
19 @Paslawski 30
20 @CzarnekP 29
21 Lukaszenka 28
22 Morawiecki 26
23 @Kowalczyk H 26

7 Poniewaz nazwy wlasne ze wzgledu na swoja specyfike sa czgsto blednie rozpoznawane w proce-
sie lematyzacji, wyniki analizy zostaly przeze mnie dodatkowo zweryfikowane przez przeszuka-
nie korpusu po poszczegélnych formach fleksyjnych leksemoéw znalezionych w trakcie automa-
tycznego rozpoznawania jednostek nazewniczych.
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Lp. Nazwy osobowe Frekwencja
24 @WasikMaciej 25
25 @DariuszKlimczak 23
26 @KrzysztofPaszyk 21
27 @ZelenskyyUa 20
28 @PiotrGlinski 20
29 @Bozenazelazowsk 20
30 @AMAdamczyk 19
31 @Rzepa]Jarek 19
32 @jbrudzinski 19
33 @a_niedzielski 18
34 @Hetman_K 18
35 @SasinJacek 18
36 Tusk 17
37 @JarubasAda¢ 17
38 @ijflibicki 17
39 @paweljablonski 16
40 Grodzki 16
41 Bandera 16
42 @JanekLopat 16
43 @KonradBerkowicz 15
44 @BeataSzydlo 15
45 @StefanKrajewski 14
46 @jciesz 14

Tabela 2. Najczestsze nazwy osobowe

Zestawienie nazw osobowych dostarcza informacji o gléwnych aktorach ba-

danego dyskursu - osobach zabierajacych glos w sprawie rosyjsko-ukrainskiego
konfliktu, a takze tych, ktorzy stajg sie tematem takich wypowiedzi. Nie dziwi
obecnos¢ na tej liscie najwazniejszych polskich politykow, ktorych fragmenty prze-
moéwien czgsto s rozpowszechniane za pomocg partyjnych kont, m.in.: premiera
Morawieckiego, ministrow® (przede wszystkim: Mariusza Blaszczaka®, Michata

8

9

Warto zwrdci¢ uwage na to, ze cho¢ w tej grupie najczeéciej przywolywane bylto nazwisko (a wtas-
ciwie nazwa konta) ministra obrony narodowej, to na stosunkowo wysokich pozycjach na liscie
pojawiajg si¢ ministrowie niezwigzani bezposrednio z obronnoscig. Wskazuje to na duza wage,
jaka w badanych wypowiedziach miat kontekst spoteczny.

Minister obrony narodowej od 9 stycznia 2018 r. do 13 grudnia 2023 r.
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Dworczyka', Mariusza Kaminskiego'', Marleny Malag'?, Przemystawa Czarnka®,
Piotra Glinskiego', Adama Niedzielskiego'®, Jacka Sasina'®) czy lideréw partii po-
litycznych - Jarostawa Kaczynskiego (PiS), Donalda Tuska (PO), Wtadystawa Ko-
siniaka-Kamysza (PSL). Nie zaskakuje takze duza frekwencja nazwiska prezyden-
ta Rosji - Wladimira Putina. Co ciekawe, z danych ilo$ciowych jasno wynika, ze
znacznie rzadziej przywolywana byla posta¢ prezydenta Ukrainy - Wolodymyra
Zelenskiego. Mozna przypusci¢, ze w dyskursie o wojnie eksponowane sg przede
wszystkim potencjalne zagrozenia dla Polski, ktérych symbolem jest przywddca
Rosji. Jego zachowania, postawy i wypowiedzi s3 zatem istotnym punktem od-
niesienia dla polskich politykéw. Takie zalozenie moze ttumaczy¢ takze, dlaczego
w badanych wypowiedziach stosunkowo czesto wymieniane sg nazwiska sprzyjaja-
cych Rosji prezydenta Bialorusi (Aleksandra Lukaszenki) i premiera Wegier (Vik-
tora Orbana), rzadko za$ méwi si¢ o politykach zachodnich, mimo waznej roli, jaka
w konflikcie odgrywaja kraje NATO. Warte uwagi jest réwniez pojawienie si¢ na
liscie frekwencyjnej nazwiska Stepana Bandery — postaci, ktéra w polskim dyskursie
stanowi symbol dokonanego przez Ukraincéw ludobdjstwa polskiej ludnosci cywil-
nej na Wotyniu. Obecnos¢ tego onimu w korpusie wskazuje na to, ze tematem bada-
nych tweetdéw byly tez trudne karty wspdlnej polsko-ukrainskiej historii.

Lp. Nazwy geograficzne i miejscowe Frekwencja
1 Ukraina 1993

2 Polska 992

3 Rosja 878

4 Europa 313

5 Warszawa 290

6  Kijow 107

7 Bruksela 93

8 Niemcy 91

9 USA 72

10 Minister-cztonek Rady Ministréw od 4 czerwca 2019 r. do 27 listopada 2023 r. i szef Kancelarii
Prezesa Rady Ministréw od 19 grudnia 2017 r. do 13 pazdziernika 2022 r.

11 Minister spraw wewnetrznych i administracji od 14 sierpnia 2019 r. do 27 listopada 2023 r. i koor-
dynator stuzb specjalnych od 16 listopada 2015 r. do 27 listopada 2023 r.

12 Minister rodziny i polityki spolecznej od 6 pazdziernika 2020 r. do 27 listopada 2023 r.

13 Minister edukacji i nauki od 19 pazdziernika 2020 r. do 27 listopada 2023 r.

14 Wiceprezes Rady Ministrow od 16 listopada 2015 r. do 21 czerwca 2023 r. i minister kultury i dzie-
dzictwa narodowego od 26 pazdziernika 2021 r. do 27 listopada 2023 r.

15 Minister zdrowia od 26 sierpnia 2020 r. do 10 sierpnia 2023 r.

16 Wiceprezes Rady Ministrow od 4 czerwca 2019 r. do 21 czerwca 2023 r. i minister aktywow pan-
stwowych od 15 listopada 2019 r. do 27 listopada 2023 r.
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Lp. Nazwy geograficzne i miejscowe Frekwencja
10 Francja 40
11 Berlin 34
12 Moskwa 34
13 Afryka 33
14 Biatorus 30
15 Gruzja 27
16 Lwéw 26
17 Czechy 25
18 Wegry 24
19 Stowacja 22
20 Wielka Brytania 22
21 Bucza 21
22 Przemysl 20
23 Krakow 19
24 Wolyn 19
25 Katowice 16
26 Stowenia 15
27 Litwa 14
28 Madryt 13
29 Paryz 13
30 Plock 13
31 Strasburg 12
32 Finlandia 12
33 Hiszpania 11
34 Rumunia 11
35 Budapeszt 11
36 Torun 11
37 Borodzianka 10
38 Mariupol 10
39 Korczowa 10

Tabela 3. Najczestsze nazwy geograficzne i miejscowe
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Analiza najczesciej pojawiajacych si¢ nazw geograficznych i miejscowych po-
zwala wskaza¢ regiony, ktére w kontekscie wojny zyskaly szczegdlng uwage poli-
tykéw. Sag to nie tylko kraje bezposrednio zaangazowane w konflikt — Rosja oraz
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Ukraina - lecz takze uzalezniona od Rosji i posrednio bioraca udzial w prowadzeniu
wojennych dziatan Bialorus, a takze panstwa wspierajace Ukraing militarnie i go-
spodarczo, m.in.: Polska, Niemcy, Francja, Czechy, Stowacja, Stowenia, Rumunia,
Litwa, Finlandia, Wielka Brytania i USA.

Wydaje si¢ ponadto, ze pewna grupa nazw moze by¢ przywolywana przez polity-
kow przede wszystkim w znaczeniu symbolicznym (por. Wolnicz-Pawlowska 2007:
152-154). Do tej kategorii mozna zaliczy¢ m.in. nazwe Gruzji, panstwa zaatakowane-
go przez Rosje w 2008 r. - w ramach wspoélczesnego polskiego dyskursu politycznego
jest ona czytelnym symbolem rosyjskich ambicji imperialnych?”. W funkcji symbo-
licznej najprawdopodobniej wykorzystywane sa takze takie nazwy jak Bucza' i Bo-
rodzianka" - symbole rosyjskiego okrucienstwa, Mariupol®® — symbol ukrainskiej
odwagi, a takze przywolywany juz Wotyn?'. Jak zauwaza Andrzej Czerny, funkcja
tego rodzaju nazw nie polega wylacznie na wskazywaniu konkretnego miejsca, ale
tez na wywotywaniu emocji przez wzbudzanie okreslonych skojarzen i sygnalizo-
waniu wartosci (Cieslikowa 2001: 99-100; Czerny 2011: 84-85; por. Rejter 2016: 38).
Kontekst geopolityczny zawarty w analizowanych wypowiedziach rysujg tez nazwy
kontynentéw. Na liscie frekwencyjnej zanotowano dwa takie onimy: Europa i Afry-
ka. Duza frekwencja drugiego z nich zapewne wynika z gospodarczych reperkusji
wojny, ktérej wybuch uniemozliwil transport ukrainskiego zboza do krajow afry-
kanskich droga morska.

17 Jak si¢ wydaje - szczegélnie dla dyskursu prawicowego. Symboliczne znaczenie Gruzji ugrun-
towala wizyta prezydenta Lecha Kaczynskiego w Tbilisi w 2008 r., podczas ktérej padly stowa
czesto cytowane w nawiazaniu do konfliktu rosyjsko-ukrainskiego: ,I my tez §wietnie wiemy,
ze dzi$ Gruzja, jutro Ukraina, pojutrze Panistwa Baltyckie, a pdzniej moze i czas na mdj kraj, na
Polske!” (Prezydent.pl 2008). Jak podkresla Andrzej Czerny, ,nazwy funkcjonuja jako symbole
w szerszym lub wezszym kregu uzytkownikéw nalezacych do pewnej wspdlnoty kulturowej, na
przyklad etnicznej albo religijnej” (2011: 85-86).

18 Miejscowos¢, w ktdrej wojska Federacji Rosyjskiej dokonaty zbrodni wojennej na ludnosci cywil-
nej po inwazji na Ukraine w 2022 .

19 Miejsce intensywnych bombardowan w marcu 2022 r. podczas walk o Kijow.

20 Miasto w obwodzie donieckim oblegane przez wojska rosyjskie od 24 lutego do 20 maja 2022 1.

21 Por. na przyklad wypowiedzi premiera Mateusza Morawieckiego: ,,Po 40 dniach wojny nie mamy
watpliwosci, ze to, co dzieje sie na Ukrainie, to czyste zlo. Bucza, Irpien, Hostomel, Motyzin to
nazwy miejscowosci, ktére kazdy z nas zapamieta do konica zycia” (PiSorg 2022a); ,Rok temu
Mariupol nosit tytul ukrainskiego miasta kultury. To miasto pozostanie symbolem ukrainskie-
go heroizmu, walki o bezpieczenstwo i pokdj. Razem z @antoniocostapm zanosimy Ukrainie
nadzieje na jej odbudowe” (PiSorg 2022b). Symboliczne znaczenie omawianych oniméw mozna
zauwazy¢ takze w tweecie opublikowanym na koncie nowepsl: ,,Mariupol wyglada dzi$ jak War-
szawa w X/XI 1944 r. N. Davies poréwnal dziatania wojsk rosyjskich do SS. Dzialania Rosji sprzed
8 lat w Ukrainie nie spowodowaly reakcji. Apeluje do politykéw Europy Zachodniej, musicie si¢
wreszcie obudzi¢!” (nowePSL).
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Modelowanie tematyczne (LDA)

Wstepne obserwacje na temat zawartosci zebranego materialu zostaty zweryfiko-
wane za pomocy analizy z zastosowaniem modelowania tematycznego przy pomo-
cy algorytmu Latent Dirichlet Allocation (LDA)**. Metoda ta wykorzystuje model
probabilistyczny do zbadania frekwencji stéw pojawiajacych si¢ w duzych zbiorach
dokumentdéw, co pozwala na identyfikacje i wizualizacj¢ najwazniejszych tematow?
wystepujacych w tych dokumentach. Algorytm dziala, opierajgc si¢ na zalozeniach,
ze stowa, ktore czesto wspotwystepuja w wypowiedziach, sa prawdopodobnie zwig-
zane z tym samym tematem, a takze na tym, Ze wypowiedzi zawierajace te same
stowa réwniez poswigcone s tej samej tematyce (por. AlAgha 2021: 40-41). Teks-
ty przed przeprowadzeniem analizy zostaly odpowiednio przygotowane. Zebrane
tweety najpierw poddalem procesowi tokenizacji i lematyzacji z wykorzystaniem bi-
blioteki spaCy, nastepnie najczestsze bigramy i trigramy polaczytem znakiem pod-
kreslenia (tak, by przez algorytm byty traktowane jako calos¢), w dalszej kolejnosci
ze wszystkich tekstow usunalem slowa najczestsze dla jezyka polskiego (tzw. stop-
lista®*), a takze znaki i symbole, ktére moglyby zaburzy¢ przebieg badania (nazwy
uzytkownikow, znaki interpunkcyjne, symbole, tacza URL itp.).

Kazdy z tematdw reprezentowany jest przez grupe 30 stow o najwigkszej istotnosci
(ang. relevance) — sposob sortowania tych lekseméw mozna kontrolowa¢, zmieniajac
warto$¢ wspofczynnika A%, Przeprowadzona przez badacza analiza i interpretacja
znaczen i konotacji tych stéow kluczowych pozwala na wyciggniecie wnioskéw na
temat zawartosci danego tematu i nadanie kazdemu z nich nazwy*.

Temat 1 - Reakcja panstw NATO i UE na zagrozenie wywolane wybuchem wojny:
przewodniczacy, unia_europejski, Ukraina, sytuacja, pafistwo, Rosja, Polska,
UE, chcie¢, rosyjski, bezpieczenstwo, wielki, europejski, sankcja, pierwszy,

22 Skorzystalem w tym celu z biblioteki pyLDAvis.

23 Tematy generowane za pomoca tej metody maja charakter abstrakcyjnych zbioréw stéw kluczo-
wych - ich interpretacja lezy w gestii badacza.

24 Postuzylem sie stoplista stworzong przez Marcina Bielaka (2013).

25 W analizie LDA wspolczynnik X dla parametru relevance moze przyjmowaé wartosci od o do 1.
Ustawienie nizszej wartosci tego wspolczynnika (blizszej o) pozwala na posortowanie stow klu-
czy przydzielonych do danego tematu, tak zeby preferowane byty stowa, ktérych prawdopodo-
biefistwo wystapienia w danym temacie jest wieksze niz w reszcie korpusu (zgodnie z parame-
trem [ift). Przy ustawieniu wyzszej warto$ci stowa sg sortowane zgodnie z prawdopodobienstwem
ich wystagpienia w danym temacie, niezaleznie od cz¢stosci w caltym korpusie (Sievert, Shirley
2014: 66).

26 Na potrzeby artykulu przedstawiam wyniki analizy dla parametru X = 0,4 (przy takim ustawie-
niu udalo sie osiagna¢ najbardziej czytelne wyniki). Trzeba jednak podkresli¢, ze wyniki analizy
LDA nalezy interpretowaé wielowymiarowo, co jest mozliwe dzigki interaktywnej wizualizacji,
ktdra generowana jest przez biblioteke pyLDAvis.
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wojna, mie¢, nowy, wojenny, widzie¢, naleze¢, musie¢, stan, Rosjanin, wspie-
ra¢, NATO, zagrozenie, czas, plan, miejsce.

Temat 2 — Reakcja Polski i Polakdw na zagrozenie wywolane wybuchem wojny:
na_ZYWO, solidarnoé¢, Polak, musieé, premier, pomoc_uchodzca, dzialac,
agresja, Ukrainiec, jednos¢, Ukraina, kwestia, pomoc, swoj, obywatel, wladza,
obrona, przed_wojna, Ukrainka, taki_sam, stowo, jak_szybko, na_Ukraina,
Warszawa, walczy¢, moment, Putin, przeciwko, rozmawia¢, demokratyczny.

Temat 3 - Wplyw wojny na gospodarke i ceny surowcow:
dzien, spotkanie, mozliwos¢, gaz, przygotowaé, Orban, premier, rosyjski_
agresja, polityczny, rzad, zrobi¢, otrzyma¢, wegiel, agresja_Rosja_na, sila,
zmieni¢, pienigdz, trwaé, Putin, osoba_ktdry, obecnie, proces, finansowac,
dzieki, dotaczy¢_do, wprowadzi¢, robi¢, nadzieja, daleki, bliski.

Temat 4 - Przyjecie uchodzcéw z Ukrainy:
minister, uchodzca, wiceminister_w, dziecko, osoba, obywatel _Ukraina, ws,
kobieta, samorzad, praca, cel, pomagac, siebie, Ukraina, Ukrainiec, granica,
pomoc_humanitarny, zostal, serce, transport, organizacja_pozarzadowy,
punkt, nasz_kraj, numer_PESEL, pelny, na_teren, uchodzcy, reka, punkt_re-
cepcyjny, ktory_uciekac.

Temat 5 — Organizacja pomocy dla uchodzcow:

Europa, kraj, system, wolnos¢, nie_tylko, dla_uchodzca, zycie, przyja¢, specjal-
ny, suwerenno$¢, miasto, specustawa, caty_Europa, powazny, zapewni¢, zmia-
na, szpital, obowigzek, edukacja, wsparcie, mocny, warto$¢, Budapeszt, ale_
takze, inwazja, szczegélnie, rada, ucieka¢_przed_wojna, zobaczy¢, rzadzacy.

Wryniki analizy LDA wydaja si¢ w duzym stopniu potwierdza¢ wnioski, ktérych
dostarczyla interpretacja list frekwencyjnych. Politycy stosunkowo rzadko odno-
sza sie bezposrednio do dzialan wojennych prowadzonych na terytorium Ukrainy.
Skupiajg si¢ za$ przede wszystkim na komentowaniu politycznych (tematy 1 i 2),
ekonomicznych (temat 3) oraz spolecznych (tematy 4 i 5) skutkéw wybuchu wojny.
Analiza LDA uwidocznila jednak ponadto wazng role, jaka w dyskursie o wojnie
odgrywaja nazwy wartosci oraz okreslenia zawierajace sem pozytywnego wartos-
ciowania w obrebie swojej podstawowej tresci, np.: jednos¢, nadzieja, solidarnosc,
wolnosé, bezpieczeristwo, suwerennosc, wsparcie, wspierac, obrona, pomoc, pomagac,
Zycie (por. Puzynina 1992: 119). Nazwy antywartosci i okreslenia wartosciujace ne-
gatywnie nie sa natomiast tak licznie obecne wsrdd stow, ktdre zostaly przez al-
gorytm uznane za reprezentatywne dla wygenerowanych tematéw. Nalezg do nich
m.in wyrazy agresja czy zagroZenie. Niekoniecznie musi oznaczac to jednak, ze po-
litycy w swoich wypowiedziach wykorzystuja retoryke odwolujaca sie wytacznie do
pozytywnych emocji odbiorcéw. Wrecz przeciwnie — uzywanie okreslen takich jak
bezpieczenistwo, suwerennosc czy wolnosé moze stuzy¢ budowaniu wizerunku wroga,
ktéry dokonuje zamachu na te wazne dla grupy wartosci.
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Analiza semantyczna z wykorzystaniem duzego modelu jezykowego (LLM)

Warto zauwazy¢, ze model LDA opiera si¢ na zalozeniach probabilistycznych i nie
uwzglednia semantycznych relacji miedzy stowami - skupia si¢ wylacznie na czesto-
$ci wspotwystepowania wyrazéow w dokumentach. Jego skutecznos¢ moze by¢ ogra-
niczona w przypadku kroétkich tekstow, takich jak tweety, ze wzgledu na niewielka
liczbe informacji zawartych w pojedynczym wpisie. Z tego wzgledu wyniki zostaty
zweryfikowane przy uzyciu analizy tresci z wykorzystaniem duzego modelu jezy-
kowego. Kazdy tweet zostal przeksztalcony w wektor osadzenia (tzw. embedding) za
pomoca modelu jezykowego Bielik 11B (por. Ociepa, Flis, Gwozdziej, Wrobel, Kinas
2024). Nastepnie zastosowatem technike KMeans, ktéra pozwala na podziat danych
na klastry (grupy) na podstawie odlegtosci pomiedzy punktami wektorowymi w tej
wielowymiarowej przestrzeni. Wyniki zostaly zwizualizowane za pomoca metody
PCA (Principal Component Analysis), ktéra redukuje liczbe wymiaréw do dwoch,
zachowujac przy tym jak najwiecej informacji (por. wykres 2). W celu interpretacji
klastrow zebralem zlematyzowane tweety przypisane do kazdego z nich i obliczy-
fem czestos¢ wystepowania stow. Nastepnie przeprowadzitem poréwnanie czesto-
tliwosci miedzy klastrami oraz normalizacje wynikéw w celu uwzglednienia réznic
w ich liczebnosci. Za stowa kluczowe uznalem te, ktére wystepowaly istotnie czesciej
w danym klastrze niz w pozostalych. Dla kazdego klastra wybralem 150 reprezentu-
jacych go stéw kluczowych.

Wizualizacja klastrow tweetéw

° ° ® Cluster 0
o Clusterl
@ Cluster2

200 A

150 A

100 A

-150 -100 =50 0 50 100 150

Wrykres 2. Wizualizacja klastrow (zrédlo: oprac. wtasne)
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Analiza tematyczna tweetéw przeprowadzona z wykorzystaniem wektorowych
reprezentacji znaczeniowych i klasteryzacji ujawnita trzy wyraznie zréznicowane
obszary narracyjne pojawiajace si¢ w badanych wypowiedziach. Klaster o obejmuje
tweety, w ktérych dominuja pojecia zwigzane z geopolityka, stosunkami migedzyna-
rodowymi oraz polityka gospodarczg. Czesto pojawialy sie takie stowa jak: Rosja,
rzqd, Putin, panstwo, polski, Polak, UE, sankcja, NATO, granica, polityka, wegiel,
Niemiec, PiS, Zachéd, inflacja. Klaster 1 charakteryzuje si¢ obecnoscia terminow
odnoszacych si¢ do pomocy humanitarnej oraz wsparcia obywateli Ukrainy, np.:
Ukraina, premier, Polska, minister, wiceminister, uchodzca, pomoc, dziecko, samo-
rzgd, suwerennos¢, kobieta, obywatel_Ukraina, dziatania, wojenny, numer PESEL.
Moze to sugerowac, ze politycy w tych wypowiedziach skupiali si¢ na reakcjach rza-
du i samorzadu na kryzys wywolany wojna, zwracali uwage na potrzebe organizacji
pomocy humanitarnej dla uchodzcéw. W klastrze 2 dominowaly natomiast stowa
zwigzane z aspektami militarnymi, bezpieczenstwem i konsekwencjami gospodar-
czymi wojny, takie jak: wojna, Rosja, Putin, polski, rzqd, inflacja, sprawa, sytuacija,
bezpieczeristwo, obrona, armia, NATO, problem, kryzys, propaganda. Wskazuje to na
koncentracje wypowiedzi na dziataniach zbrojnych, zagrozeniach militarnych oraz
dyskusji o skutkach wojny dla Polski — zaréwno w wymiarze bezpieczenstwa, jak
i ekonomii oraz polityki informacyjne;.

Analiza zawarto$ci na podstawie frekwencji stéw nie pozwala na uchwycenie
kontekstu, co moze prowadzi¢ do nadmiernego uproszczenia wyciagnietych na tej
podstawie wnioskow, dlatego do interpretacji tresci klastrow ponownie wykorzysta-
tem mozliwosci oferowane przez duze modele jezykowe. Dla kazdego klastra zebra-
tem wszystkie tworzace go tweety. Nastepnie podzielifem powstaly na ich podstawie
tekst na zdania i wygenerowalem dla nich reprezentacje wektorowe. Utworzylem
macierz podobienstw kosinusowych miedzy wektorami, co pozwolilo oceni¢, jak
bardzo tre$¢ poszczegdlnych zdan jest do siebie zblizona. Z wykorzystaniem algo-
rytmu PageRank wybratem 50 najwazniejszych zdan w kazdym klastrze, na pod-
stawie ktorych wygenerowalem spojne streszczenia przy uzyciu modelu Bielik 11B?.

Klaster o: W $wietle tweetéw polskich politykéw wida¢ wyrazng troske o bezpie-
czenstwo narodowe i wzmocnienie obronnosci Polski. Priorytetem jest tez
reagowanie na kryzys uchodzczy z Ukrainy, wspierajac ofiary wojny przy
jednoczesnym uniknieciu bezposredniego zaangazowania Polski w kon-
tlikt. Politycy postuluja izolacje Rosji poprzez ograniczenie handlu i naloze-
nie sankgcji, a takze zwiekszenie niezaleznosci energetycznej kraju. Waznym
elementem jest utrzymanie i wzmocnienie sojuszniczych relacji miedzyna-
rodowych, zwlaszcza z panstwami UE i NATO. Dyskusje obejmuja réwniez

27 Teksty przywoluje z zachowaniem oryginalnej pisowni, po wygenerowaniu nie poddawalem ich
dodatkowej redakgji.
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kwestie polityki migracyjnej, potrzebe zmian prawnych oraz dostosowanie
przepiséw do wyzwan wynikajacych z wojny rosyjsko-ukrainskiej. Czes$¢ po-
litykow krytykuje opieszalos¢ i brak zdecydowanych dziatan rzgdu w obliczu
narastajacego kryzysu, podkreslajac przy tym solidarnosc¢ spoteczng Polakéw
w obliczu trudnosci.

Klaster 1: Podsumowujac analize tweetéw polskich politykéw komentujacych woj-
ne rosyjsko-ukrainska, mozna stwierdzi¢, ze najczesciej skupiaja si¢ oni na
aspektach bezpieczenstwa narodowego Polski oraz humanitarnego wymiaru
konfliktu. W ich wypowiedziach czesto podkreslana jest kwestia odstrasza-
nia Rosji, wsparcia dla Ukrainy w obronie jej terytorium oraz przyjmowania
uchodzcow wojennych. Politycy zwracaja uwage na konieczno$¢ koordynacji
dzialan miedzy panstwami i organizacjami pozarzadowymi w celu zapew-
nienia efektywnej pomocy. Waznym aspektem jest rowniez podkreslanie ko-
rzysci gospodarczych i geopolitycznych, jakie moze przynies¢ stabilna i silna
Ukraina dla Polski oraz UE. Nie zapominajg takze o wyzwaniach logistycz-
nych zwigzanych ze wzrostem liczby uchodzcéw oraz koniecznosci utrzyma-
nia stabilnosci kraju w obliczu zwigkszonego zagrozenia.

Klaster 2: Polscy politycy skupiajg si¢ gtéwnie na aspektach wojny rosyjsko-ukrain-
skiej zwigzanych z bezpieczenstwem Polski, pomocg uchodzcom oraz sank-
cjami wobec Rosji. Wiele wypowiedzi dotyczy koniecznosci zapewnienia
bezpieczenstwa kraju, wsparcia Ukrainy i obrony przed rosyjska propaganda.
Politycy podkreslaja potrzebe jednosci NATO i UE oraz méwia o przygoto-
waniach do dlugotrwalego kryzysu. Wiele gloséw wskazuje na koniecznos¢
wspierania Ukrainy, ale takze ostroznego zarzadzania krajowymi zasobami
i kontrolowania granic. Pojawiaja si¢ tez apele o odpowiedzialne dzialanie
i unikanie prowokacji wobec Rosji. Tweety poruszaja rowniez temat wsparcia
uchodzcow, ale zwracajg uwage na potrzebe dbania takze o polskich obywa-
teli i krajowe interesy gospodarcze.

Tres¢ streszczen wydaje si¢ potwierdza¢ wczesniejsze wnioski — w badanych
wypowiedziach najwazniejszy jest wptyw konfliktu na sytuacje wewnetrzng i za-
graniczng Polski. Jednocze$nie jednak mozna zauwazy¢, ze pojawiaja sie roznice
zdan na temat wilasciwej reakeji na kryzys - krytyka rzadu za opieszalos¢, obawa
o zbytnie zaangazowanie w konflikt. Pokazuje to, ze analizowany korpus cechu-
je sie wewnetrznym zréznicowaniem. Poglebiona analiza sposobdéw wartoscio-
wania poszczegélnych zagadnien moglaby sta¢ sie przedmiotem dalszych badan
jakosciowych.
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Whioski

Przeprowadzone badanie dowodzi, Ze istotne dla poglebionej analizy tre$ci moze
by¢ taczenie réznych metod ilosciowych. Wstepna analiza frekwencyjna ujawnita,
ze polscy politycy koncentruja si¢ przede wszystkim na gospodarczych, spotecznych
i humanitarnych aspektach konfliktu. W badanych wypowiedziach czesto pojawia-
ty sie odniesienia do pomocy uchodzcom wojennym, skutkéw gospodarczych wojny
dla Europy oraz roli Polski i innych panstw europejskich w zarzadzaniu kryzysem
migracyjnym i politycznym.

Analiza jednostek nazewniczych pozwolila na identyfikacje kluczowych aktorow
dyskursu. Zaskakiwa¢ moze wysoka frekwencja nazwisk politykéw prorosyjskich,
w tym prezydenta Rosji, przy jednocze$nie relatywnie niskim natezeniu odniesien
do prezydenta Ukrainy oraz lideréw panstw wspierajacych Ukraine. Moze to suge-
rowa¢, ze analizowane wypowiedzi bardziej koncentrowaly si¢ na potencjalnych za-
grozeniach wynikajacych z agresji Rosji niz na analizowaniu sytuacji Ukrainy. Taki
rozklad akcentéw moze odzwierciedla¢ dominujaca narracje, w ramach ktorej prio-
rytetem jest bezpieczenstwo Polski. Warto zwrdci¢ uwage réwniez na to, ze w ba-
danych wypowiedziach pojawialy sie onimy, ktdre niosa ze sobg znaczenia symbo-
liczne. Niektore z nich, jak Wolyr#i czy Stepan Bandera, maja znaczenia ugruntowane
historycznie i kulturowo — odnosza si¢ do wydarzen i postaci gleboko osadzonych
w pamieci zbiorowej Polakéw. W obliczu wojny ich sens ulega aktualizacji, stajg si¢
one narzedziem interpretacji wspolczesnych wydarzen poprzez pryzmat przeszlo-
$ci, czgsto nacechowanej emocjonalnie i ideologicznie. Inne onimy, takie jak Bucza,
Mariupol czy Borodzianka, nabieraja znaczenia w trakcie wojny — s to nazwy miejsc
przywolujace konkretne, czesto traumatyczne wydarzenia. Ich pojawienie sie w dys-
kursie buduje nowa przestrzen semantyczng wokdt doswiadczenia wojny.

Uzycie metody LDA (Latent Dirichlet Allocation) umozliwito identyfikacje
gtownych tematéw dyskursu i potwierdzito dominacje aspektéw gospodarczych,
spolecznych i humanitarnych nad militarnymi. Ale jednocze$nie uwidocznito role,
jaka w badanych wypowiedziach odgrywaja nazwy wartosci.

Analiza tresci z wykorzystaniem modelu Bielik pomogla w uchwyceniu gteb-
szych zaleznosci semantycznych miedzy tekstami, co pozwolilo na bardziej traf-
ng segmentacj¢ wypowiedzi politykéw. Wykorzystanie tego podejscia ujawnilo, ze
w badanych wypowiedziach pojawiaja si¢ roznice zdan na temat tego, jak powinna
wyglada¢ odpowiednia reakcja na kryzys wywotany wojna.

Nalezy jednak zwrdci¢ uwage takze na pewne ograniczenia zwigzane z zastoso-
wang metodologia. Przede wszystkim z wykorzystaniem wylgcznie danych iloscio-
wych niezwykle trudne jest zbadanie réznic w sposobie budowania narracji na temat
wojny przez poszczegolne sily polityczne. Wigze si¢ to ze strukturg korpusu, ktéra
za$ wynika z tego, ze konta partyjne publikuja tweety z r6zna frekwencja i czgsto-
tliwoscig. Poréwnywanie danych liczbowych pomiedzy poszczegolnymi partiami
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mogtoby prowadzi¢ do btednych wnioskéw. Wydaje si¢ jednak, ze badanie ilosciowe
moze sta¢ si¢ dobrym punktem wyjscia do przeprowadzenia w przyszlosci analiz
jakosciowych, ktore mogtyby skupi¢ sie na analizie wartosci i wartosciowania za-
wartego w zebranych wypowiedziach. Interesujacych wnioskéw mogtaby dostarczy¢
takze analiza sposobéw ramowania®® wojny przez poszczegdlnych aktoréw politycz-
nych w badanym dyskursie. Na tej podstawie mozna sprobowa¢ odtworzy¢ zawarty
w zebranych tekstach dyskursywny obraz §wiata (por. Czachur 2011, 2020). Uzupel-
nienie badan ilosciowych o analize jako$ciowa mogloby stuzy¢ takze werytikacji
wstepnych wnioskoéw na temat analizowanego dyskursu. Trzeba podkresli¢, ze ana-
liza ilosciowa pozwala spojrze¢ na material z przyjeciem szerokiej perspektywy, za-
pewnia kontekst niezbedny do zrozumienia zawartosci korpusu, a tym samym tresci
poruszanych w ramach badanego dyskursu, jednak ograniczenie si¢ wylacznie do
danych liczbowych moze niekiedy prowadzi¢ do zbytnich uproszczen i uogélnien.
Wreszcie nalezy zaznaczy¢, ze niektore prezentowane w artykule metody badawcze
majg charakter eksperymentalny. Z dystansem nalezy podej$¢ przede wszystkim do
danych uzyskanych za pomoca modelu jezykowego Bielik. Duze modele jezykowe
oparte na architekturze transformerowej maja sktonno$¢ do tzw. halucynacji, czyli
przedstawiania informacji nieprawdziwych lub niezwigzanych z tresciami dostar-
czonymi przez uzytkownika. Prezentacja tego rodzaju metodologii stuzy gléwnie
przedstawieniu nowych propozycji analizy dyskursu politycznego.

Podsumowujac: przeprowadzone badanie wykazalo, ze kompleksowe wykorzy-
stanie réznych metod ilosciowych - taczacych analize frekwencyjng, badanie jed-
nostek nazewniczych, klasteryzacje tematyczng oraz wykorzystanie duzych modeli
jezykowych - pozwala na pelniejsze uchwycenie niuanséw dyskursu politycznego.
Takie wieloaspektowe podejscie analityczne nie tylko potwierdza zlozono$¢ oma-
wianego dyskursu, lecz takze otwiera perspektywy na dalsze badania nad dynamika
komunikacji politycznej w kontekscie wojny rosyjsko-ukrainskiej.

28 Ramowanie (ang. framing) definiuje za Robertem Entmanem jako proces selekgji i eksponowania
pewnych aspektow rzeczywistosci w przekazie medialnym, ktérego celem jest reinterpretacja da-
nej kwestii, nadanie jej okre$lonej oceny moralnej lub sugestia sposobu jej rozwigzania (Entman
1993: 53). Trzeba zaznaczy¢, Ze ramowanie jest procesem §wiadomym i manipulacyjnym - aktorzy
dyskursu, politycy i dziennikarze uzywaja ram do narzucenia spoleczenistwu okreslonej interpre-
tacji rzeczywistosci. Kontrolowanie ram umozliwia sterowanie spofeczng uwaga, a tym samym
wplywanie na §wiatopoglad. Przeramowanie (ang. reframing) nie tylko nadaje przedstawianym
wydarzeniom nowe znaczenie lub kontekst, lecz takze moze si¢ wigza¢ z kreowaniem waznych
zmian spolecznych (Lakoff 2004; Pluwak 2009: 62; Franczak 2014: 97).
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Russo-Ukrainian War in Polish Political Discourse on Twitter —
Methods of Quantitative Content Analysis
Abstract

This article explores the use of quantitative methods in analysing political discourse on social media.
The study focuses on tweets published by official political party accounts on Twitter during the first
six months following Russia’s full-scale invasion of Ukraine. The primary objective was to identify
the main topics, discourse actors, and values present in political messages related to the armed con-
flict, as well as to reconstruct the structure and dynamics of the discourse. The analysis included
a combination of quantitative techniques, including frequency analysis, named entity recognition,
topic modelling with the LDA algorithm, and semantic analysis based on a large language model
(LLM). This methodological approach allowed for the identification of dominant themes and their
evolution over time, offering deeper insights into the complexity of the discourse. The study serves as
an example of how natural language processing (NLP) tools can be applied to the analysis of contem-
porary political communication.
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